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Klasszi kus NLP feladatok a MONTANA - nál

• Névelemfelismerések
o Jogszabály hivatkozások

▪ Régi és új törvényállapotok kezelése
o Érintett közigazgatási szerv
o Egyéb entitások a bírósági dokumentumokból

• Pertárgy szerinti címkézés
o Klasszikus, felügyelt tanításon alapuló, hierarchikus címkézés
o Few-shot Learning
o Active Learning

• Bírósági határozatok extraktív kivonatolása
• Közös bennük: főleg diszkriminatív gépi tanuláson alapuló megoldások

o Információtartalommal való feltöltése a dokumentumoknak



Klasszi kus NLP fej lesztések eredményei

• https://montana.hu/szoftverfejlesztes/#publikaciok 

https://montana.hu/szoftverfejlesztes/


Új  tí pusú i rányok a j ogi  szövegek 
feldolgozásában: mélymegértés

• A jogi dokumentumok mélyebb jelentéstani értelmét feltáró 
megoldások
oHasonlóság alapú és kérdés-válasz jellegű feladatok támogatásához 

szükséges

• Első lépés: bírósági határozatok szerkezeti elemeinek automatikus 
felbontása
oRendes bírósági határozatok esetén
oAlkotmánybírósági határozatok esetén

• Erre épülve: hasonlóság alapú keresések
oHasonló határozatok felajánlása
oÜgyleírás alapú keresés



Határ ozato k auto matikus f elbo ntását végző  
mego ldás f ejlesztése I.

• Cél: az egyes bírósági határozatok szerkezeti egységeinek 
megkülönböztetése
o Lehetséges fajták: rendelkező rész, tényállás, felek érvei, pertörténet, 

döntés, bíróság érvelése, perköltség és OUT (vagyis olyan rész, ami 
egyikbe sem sorolható be)

• Megoldás lényege: az egyes mondatok besorolása az egyes 
szerkezeti egységekbe, majd az összetartozó mondatok 
összefűzése eredeti sorrendben

• Szövegek előfeldolgozása: mondatokra bontás
omontana-splitter: nyílt forrású sentence-splitter elnevezésű Python 

modul bővítése
oAz eredeti megoldás jellemzően túlszegmentált
oMegoldás kiértékelése egy közösen felépített korpusz segítségével 

(HuCoDe)



Mondatokra bontó megoldásunk eredményei



Határ ozato k auto matikus f elbo ntását végző  
mego ldás f ejlesztése II.

• Tanításhoz használt adatok:
oKézi annotálás: 166 dokumentum
oÚj típusú kúriás határozatok 2016 után: 18855 dokumentum
oÚj típusú kúriás adatok felbontásának validálása
o Tanításhoz használt megfelelő arány kiválasztása

• Tanítási módszerek
oSVM: klasszikus felügyelt tanítási módszer
oBi-LSTM: az architektúra alkalmas a mondatok közötti kapcsolatok, 

egymás utániság kezelésére
oAttention módszer kipróbálása: lehetővé teszi egy modell számára, hogy 

mérlegelje a vektorok sorozatának különböző elemeinek fontosságát



A z egyes  ta nítá s i  mó dszer ek er edményei

DAP ACC Makro átlag F1 Súlyozott átlag 
F1

SVM 69,58% 63,69% 69,39% 64,36%

Bi-LSTM 94,44% 95,07% 94,09% 95,14%

Attention 89,71% 78,98% 82,74% 79,15%



Határ ozato k auto matikus f elbo ntását végző  
mego ldás er edményei I .



Határ ozato k auto matikus f elbo ntását végző  
mego ldás er edményei II .



Ha s o nló s á g a la pú ker es és ek tá mo ga tá s a

• Releváns területek:
oHasonló bírósági határozatok felajánlása
oÜgyleírás alapú keresés

• Megoldás lényege
o Teljes dokumentumok vagy azok releváns egységeinek vektortérben való 

leképezése és tárolása, majd egy adott dokumentum vagy ügyleírás 
vektorreprezentációjával történő keresés hasonlóság alapon

• Kiértékelési módszertan megválasztása
oSzubjektív feladat



Haso nló ság alapú ker eséseket támo gató  
mego ldás f ejlesztése I.

• Felhasznált szövegegységek
o Hasonló dokumentumok felajánlásánál

▪ Teljes szöveg
▪ Tényállás
▪ Felek érvei
▪ Bíróság érvelése
▪ Ezeknek kombinációja, mely 7 különböző változatot jelent
▪ Bizonyos esetekben a WK pertárgy felhasználása a szövegegységekhez
▪ Kivonatok

o Ügyleírás keresésénél
▪ Teljes szöveg
▪ Tényállás
▪ Felek érvei
▪ Ezek összefűzése



Haso nló ság alapú ker eséseket támo gató  
mego ldás f ejlesztése II.

• Felhasznált vektorizáló megoldások
o TF-IDF: baseline
o Fasttext, Fasttext-montana
o BERT CLS, Hungarian Legal RoBERTa
o Sentence BERT különböző verziói: MPNET, MiniLM, SBERT-huBERT
o Cohere embedding
o Danieleff
o Infloat E5 base és large
o OpenAI ADA embedding

• Kiértékelési metrikák
o Hasonló dokumentumok felajánlásánál: HMC-loss
o Ügyleírás keresésénél: MRR (Mean Reciprocal Rank)
o Mindkettőnél: kézi validáció a legjobban teljesítő modellek esetén



Haso nló ság alapú ker eséseket támo gató  
mego ldás er edményei



Do cutent szemantikai  ker esés tesztelését 
támo gató  f elület bemutatása













Köszönöm a figyelmet!
vagi.renato@montana.hu
https://www.linkedin.com/in/renatovagi/ 

mailto:Vagi.renato@montana.hu
https://www.linkedin.com/in/renatovagi/
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